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ازیریبهره‌گباکوتاه‌مدتالکتریکیبارپیش‌بینیبرایهوشمندمدلیکتوسعهپژوهش،ایناصلیهدف
بازگشتیشبکه‌هایوکلاسیکمدل‌هایمحدودیت‌هایتااست Gated Feedback RNN (GF-RNN) معماری
الکتریکیبارتاریخیداده‌هایراستا،ایندر.[2و1]یابدکاهشپیچیدهزمانیوابستگی‌هاییادگیریدرمرسوم
بهاریختتبدیلپاک‌سازی،ازپسوگردآوریآب‌وهواییشرایطودماساعت،تاریخ،شاملمؤثرمتغیرهایبه‌همراه

استفادهباGF-RNNمدل.شدتقسیمآزمونوآموزشمجموعه‌هایبهداده‌ها،نرمال‌سازیوزمانی،ویژگی‌های
استخراجبهتررابارچندسطحیالگوهایتاشددادهآموزش Global Reset Gatesوگیت‌داربازخوردسازوکاراز

LSTM [3] مدلباوارزیابی 𝑅2وMAE، RMSE ،MAPEنظیرخطاییمعیارهایبامدلعملکرد.[2]کند
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.می‌گذاردبه‌جاLSTM [3] مدلبهنسبتبارافت
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تایید استاد راهنما Accuracy 𝑅2 RMSE MAPE % MAE Model

97.44 0.98 0.6 2.56% 0.37 GF-RNN

96.26 0.95 0.64 3.74% 0.801 LSTM

بر‌اساس‌معیارهای‌کمی‌ LSTMو‌ GF-RNNتحلیل‌مقایسه‌ای‌مدل‌های‌ -1جدول‌
ارزیابی‌برای‌پیش‌بینی‌بار‌الکتریکی‌کوتاه‌مدت

 LSTMمقایسه‌بار‌الکتریکی‌واقعی‌با‌مقادیر‌پیش‌بینی‌شده‌توسط‌مدل(a)-1شکل

‌شده‌مقایسه‌بار‌الکتریکی‌واقعی‌با‌مقادیر‌پیش‌بینی(‌b).2۰1۶در‌بازه‌زمانی‌نوامبر‌
.2۰1۶بازه‌زمانی‌نوامبر‌در‌GF-RNNتوسط‌مدل‌
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